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Ozet: Internet giiniimiizde reklam, e-ticaret, bilgi ve belge paylasimi, bankacilik islemleri, ku-
rumsal islemler ve egitim gibi bircok alanda kullaniimaktadir. internet {izerinde bulunan bilgiler
kadar arka planda depolanan veriler de 6nemli bilgiler igermektedir. Bu veriler analiz edilmeden
sadece depolandigi siirece veri olarak kalmakta ve bilgiye doniistiiriilememektedir. Bu ¢aligmada,
web sunucu iizerinde tutulan erisim kayitlarina web kullanim madenciligi 6n islem asamasini
uygulayarak verileri daha kolay analiz edilebilir duruma getirmek i¢in “LOG PreProcessing”
isminde bir yazilim gelistirilmistir.

Anahtar Kelimeler: Veri madenciligi, web madenciligi, web kullanim madenciligi
LOG PreProcessing: Pre-Processing Phase of Web Usage Mining Application Software

Abstract: Today, Internet is used in many areas such as advertising, e-commerce, information
and document sharing, banking, corporate transactions and education. Not only the informations
on the internet but also the data stored in the background inculude important informations. As
long as this data is only stored without being analyzed these datas can not be transformed into
information. In this study, to make the data can be analyzed more easily developed a software
named “LOG PreProcessing”developed software named to access records kept on web server

pre-proceesing phase of web usage mining is applying

Keywords: Data mining, web mining, web usage mining

1. Giris

Teknolojinin gelismesi ve ucuzlamasiyla bir-
likte islem goren ve depolanan veri miktari
her gegen giin artmaktadir. Depolanan veriler
anlamlandirilmadan sadece depolandigi siirece
sahibi olan kurum veya kurulus agisindan bir
anlam ifade etmemekte ve depolama gibi ek
problemler olusturmaktadir. Veri madenciligi
sayesinde bu veriler analiz edilerek kurum veya
kurulus i¢in kullanish bilgiler elde edilmesi ve
karar siireglerinin kisaltilmasi saglanabilir.

Internet artik giiniimiizde yasamimizin her
asamasinda kullandigimiz 6nemli bir bilgi

kaynagi haline gelmistir. Ayni sekilde internet
de kullanicilar ve sahibi olan kuruluslar igin
onemli bilgiler elde edilmesini saglayacak ve
kesfedilmeyi bekleyen onemli bilgiler iger-
mektedir. Web madenciligi sayesinde internet
izerinde bulunan veya depolanan verilerin
veri madenciligi teknikleri ile analiz edilmesi
ve onemli bilgilerin kesfedilmesi saglanabilir.
Web madenciligi, web sitelerini ziyaret eden
kullanicilarin davraniglarini inceleyerek web
sitelerinin giincellenmesi veya gelistirilmesi,
miisterilerin ilgi alanlari, reklam alma, pazar-
lama stratejileri olusturma, sayfa kullanim da-
gilimlarint belirleme gibi birgok konuda karar
verilmesini saglayan bilgileri sunar.
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2. Web Madenciligi

Gilinlimiizde internet basta iletisim olmak iize-
re e-ticaret, reklam, bilgi ve belge paylasimi,
bankacilik islemleri, kurumsal islemler ve egi-
tim gibi birgok alanda kullanilmaktadr. Inter-
netin herkese agik olmasi, igerdigi bilgilerin
her gegen giin daha diizensiz olmasina ve daha
da artmasina neden olmaktadir. Web ortamin-
daki bu verilerin biiylik olmasi kadar diizensiz
olmas1 da web madenciligine ayr1 bir énem
kazandirmaktadir [1].

Web madenciligi ilk olarak 1996 yilinda Oren
Etzioni tarafindan ortaya atilmistir [2]. Bu
bildiride Etzioni’ye gore(1996) web maden-
ciligi, veri madenciligi tekniklerini kullanarak
www’de bulunan dosya ve servislerden otoma-
tik olarak bilginin ayiklanmasi, ortaya ¢ikartil-
mas1 ve analiz edilmesidir.

Web madenciligi ¢alisma alanlarinin kapsamli
ve detayli olmasi bu alanda diizenli bir smif-
landirmay1 da gerektirmektedir. Web madenci-
ligi ilk ortaya atildig1 donemlerde Web Igerik
Madenciligi (Web Content Mining) ve Web
Kullanim Madenciligi (Web Usage Mining)
olmak iizere iki smifa ayrilmaktaydi. Web
madenciliginin yayginlagmasi ile birlikte Web
Yapt Madenciligi de (Web Structure Mining)
ticlincii bir sinif olarak eklenmistir [2, 3].

Web igerik madenciligi, www ‘de bulunan ice-
rik verisinden kullaniglt bilgi ¢ikarim iglemini
gerceklestirir [4]. Web yapt madenciligi, web
sayfalar1 ve web siteleri arasindaki baglanti-
lar1 yani web yap1 verisini inceleyerek bilgi
¢ikarim islemini gergeklestirir [4,5]. Web log
mining olarak da bilinen web kullanim ma-
denciligi ise sunucu iizerinde tutulan kullanici
erisim kayit dosyalarindan(log) bilgi ¢ikarim
islemini gergeklestirir.

3. Web Kullanim Madenciligi

Ziyaretgilerin bir web sitesi iizerinde yapmis
oldugu her tiirlii islem kayit altina alinmakta-

dir. Bu kayitlar web sunucusuna ait erigim ka-
yitlari, uygulama sunucusuna ait kayitlar, ge-
rezler ve kullanici profillerinden olugmaktadir.
Web kullanim madenciliginde ¢ogunlukla web
sunucusuna ait erisim kayitlari(log) veri kay-
nagini olugturmaktadir [6,7].

Web kullanim madenciligi, ziyaret¢inin siteyi
kullanirken gerisinde biraktigi erisim verile-
rinden bilgi iiretmeyi amaglar. Bu amagla log
dosyalarindan en yogun ve en ilging kullanici
erisim Oriintiilerini kesfetmek ve anlamli veri-
leri gikartmak igin veri madenciligi teknikleri-
ni kullanir [4].

Web kullamim madenciligi ile web yoneticisi
i¢in, web sunucusuna gelen taleplerin zamana,
kullanicilara ve URL tiplerine gore dagilimlari,
basaril1 ve basarisiz erigsimler, gelinen kayna-
gin belirlenmesi, ziyaretgi tiplerinin belirlen-
mesi, kurum igi erisim dagilimlarinin belirlen-
mesi, sik ve birlikte ziyaret edilen sayfalarin
belirlenmesi gibi birgok bilgi saglanmaktadir.
Bu bilgiler yardimiyla web yoneticisi site iize-
rinde gerekli giincellestirme ve diizenlemeleri
yapabilir, kurum veya kuruluslar miisterilerine
yonelik reklam kampanyalar1 diizenleyebilir ve
ziyaretgilere iiriin tavsiyesinde bulunabilir.

Web sitelerinin erigim bilgileri sunucu iizerinde
bulunan erisim log dosyalarinda tutulmaktadir.
Olusturulan her bir log dosyas1 sunucu tarafindan
otomatik olarak olusturulur ve her giin igin ayr1
bir log dosyasi olusturulmaktadir. Web sitesine
ait alt domainler mevcut ise sunucu tarafindan
her alt domain igin ayri klasorler olugturularak
erigim bilgileri bu klasérlerde tutulur. Ziyaretgi-
lerin her bir erisimi log dosyasina yeni bir satir
olarak eklenir. Eklenen her bir satir erigsimle ilgi-
li gesitli bilgiler tutmaktadir. Tutulan bilgi tiirleri
kullanilan web sunucusuna ve kullanilan log for-
matina gore farklilik gosterebilir. Ayrica sunucu
iizerinde yapilan ayarlamalara gore tutulacak
bilgi tiirli say1s1 artirilabilir veya azaltilabilir. Se-
kil 3.1 ‘de Windows Server 2003 isletimi sistemi
iizerinde caligan IIS 6.0 web sunucusunda tutu-
lan log dosyasindan 6rnek bir satir verilmistir.
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Sekil 3.1. Log dosyalarindan &rnek bir satir.

Web kullamim madenciligi 6n islem, oriinti
kesfi ve oriintii analizi olmak {izere 3 asamada
gergeklestirilir [3]. Bu asamalar Sekil 3.2°de
gosterilmistir.

i

i'l

Sekil 3.2. Web kullanim madenciliginin
uygulama adimlar [8].

4. On islem Siireci

Web kullanim madenciligi uygulama siirecinin
en 6nemli asamalarindan birisi veri madenciligi
ve istatistiksel algoritmalarin uygulanabilecegi
uygun hedef veri kiimesinin olusturulmasidir.
Web sunucu iizerinde tutulan kullanict erigim
dosyalari(log files) karmasik, diizensiz ve her-
hangi bir anlam ifade etmeyecek sekilde tutul-
maktadir. Web sunucusu iizerinde tutulan log
dosyalarindan saglikli bilgi ¢ikarimi yapabil-
mek i¢in gereksiz verilerden temizlenmesi ve
belirli bir diizene sokulmasi gerekmektedir. Su-
nucular iizerinde karmasik ve diizensiz bir se-
kilde tutulan log dosyalarindaki verilerin analiz
degeri olmayan iligkisiz verilerden temizlenme-
si, belirli bir bigime getirilmesi ve veritabanina
aktarilmasi islemi 6n islem stirecidir.

On islem siireci web kullanim madenciliginin
en 6nemli ve en uzun siiren basamagidir. Bu
stire¢ sonrasinda veri Orlintii kesfi i¢in uygun
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hale getirilmektedir. Bu siiregte 6nemli olan
verinin orijinalliginin korunmasidir.

On islem siireci veri temizleme, kullanici ta-
mmlama, oturum tanimlama, yol tamamlama ve
bi¢imlendirme olmak iizere dort adimda gergek-
lesir. Verilerin temizlenmesi, kullanici ve oturum
tanimlama asamalarinda sezgisel(heuristic) tek-
nikler kullanilmaktadir [9]. Web kullanim verisi-
ne VM tekniklerinin bagaril bir sekilde uygulan-
mast, On iglem siirecindeki islemlerin dogru uy-
gulanmasina biiyiik oranda bagimlidir. On islem
stirecinin adimlar1 Sekil 3.3’de gosterilmektedir.

Erigirn Verileri

Sekil 3.3. Web kullanim madenciligi
On islem siireci adimlari.

Veri Temizleme: Veri temizleme 6n islem sii-
recinde uygulanmasi gereken ilk adimdir. Elde
edilen erisim kayitlarimin tamami madencilik
stireci i¢in gerekli veriler degildir. Bu nedenle,
erisim kayitlar igerisindeki gegerli ve gerekli
olan veriler alimmali digerleri temizlenmelidir
[11]. Temizlige ihtiya¢ duyulan gereksiz veya
alakasiz ii¢ tiir veri vardir. Bunlar HTML dosya
igerisine gdmiilii ek kaynaklar, robot istekleri
ve basarisiz isteklerdir.

a) Ek Kaynaklar: HTTP (Hyper Text Trans-
fer Protocol) protokolii baglantisiz bir protokol
oldugu i¢in bir kullanicinin sayfa goriintiileme
istegi erisim kayitlarinda birden fazla yer ala-
caktir. Bunun nedeni, sayfa igerisinde kullani-
lan resim dosyalari, stil (css) dosyalari, script
dosyalar1 ve sayfa igerisinde kullanilan diger
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dosyalarin da erigim kayitlart igerisinde ayri
satirlar halinde yer almasidir. Erisim kayitlar
igerisinde yer alan bu tiir satirlar silinmelidir.

b) Robot Istekleri: Web robotlar1 (spider-
crawler) web sitesi icerisindeki linkleri oto-
matik olarak ¢ikaran yazilimlardir. Google
gibi arama motorlart bir web sitesine ait tim
sayfalar1 ve linkleri tespit etmek igin periyodik
olarak bu tiir araglart kullanilir. Bu tiir araglar
tarafindan yapilan sayfa istekleri de kullanici
isteginde oldugu gibi erisim kayitlar1 igerisin-
de yer alacaktir. Erisim kayitlart igerisinde yer
alan bu tiir kayitlar da temizlenmelidir.

¢) Basarisiz Istekler: Erisim kaytlar1 icerisinde-
ki her bir istek i¢in durum kodu (sc-status) tutul-
maktadir. Bu durum kodu istegin basarili olup
olmadigmi tutmaktadir. Basarisiz istekler ma-
dencilik siireci i¢in gereksiz olabilir. 200 ile 299
arasindaki durum kodlari basarili istekler oldugu
i¢in istenilirse bunlar disinda kalan istekler sili-
nebilir. Ornegin, 404 durum kodu istekte bulu-
nulan kaynagm var olmadigini gostermektedir.
Erisim kayitlan igerisinde yer alan basarisiz is-
tekler istenilirse silinebilir. Ancak, hatal1 istek-
ler, kirik linkler veya engelli girisler gibi analiz
islemleri yapilacaksa durum kodlar1 dikkate ali-
nacagl i¢in basarisiz erisimler silinmemelidir.

Kullanic1 Tanimlama: Web kullanim maden-
ciligi analizi i¢in bir kullanicinin dogrulanma-
sina ihtiyag yoktur. Fakat farkli kullanicilari
ayirt etmeye ihtiyac duyulur.

Oturum Tamimlama: Bir oturum kullanicinin
siteye girisi ile ¢ikis1 arasindaki siirede gergek-
lestirdigi aktiviteler grubu olarak tanimlanabi-
lir. Bu nedenle oturum tanimlama islemi, web
oturumlar1 igerisindeki her bir kullanicinin
davranis ve aktivite kayitlarinin kiimelenmesi-
dir [9]. Oturum tanimlamadaki amag oturumlar
icerisindeki her kullanicinin sayfa erigimlerini
birbirinden ayirt etmektir.

Yol Tamamlama: Erisim kayitlar1 vekil sunu-
cuda tutuluyorsa veya site gezintisi esnasinda

on bellekten sayfa ziyaretleri gergeklesiyorsa
log dosyalar igerisine kaydedilmeyen 6nemli
erisimler vardir. Yol tamamlamanin gdrevi eri-
sim kayitlart igerisinde bulunan bu eksik refe-
ranslart tamamlamaktir [10].

3.2. Oriintii Kesfi

Oriintii kesfi asamasinda 6n islem siirecinden
sonra elde edilen diizenli ama anlamsiz olan
verilerden, veri madenciligi yontemlerini kul-
lanarak istenilen faydali ve gerekli bilgilerin
ortaya c¢ikarilmasi gerceklestirilmektedir.

3.3. Oriintii Analizi

Oriintii analizi web kullanim madenciliginin
son adimudir. Oriintii analizinin amac1 bulunan
oriintiilerden ilging olmayan kurallari, istatistiki
bilgileri ya da 6riintiileri elemektir [6, 8]. Genel-
likle oriintii analiz islemi web madenciligi uy-
gulamalar1 tarafindan elde edilir. SQL, MySQL
gibi veritabani uygulamalari ve On-Line Analy-
tical Processing (OLAP) yaygin olarak kullani-
lan bilgi sorgulama mekanizmalaridir.

4. LOG PreProcessing

LOG PreProcessing yazilimi C# kullanilarak
Visual Studio 2005 ortaminda gelistirilmis ve
veritabani olarak SQL Server 2005 Express
Edition kullanilmistr.
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Sekil 4.1. LOG PreProcessing ekran goriintiisii
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Hazirlanan yazilim 6n islem asamasinin veri te-
mizleme agamasini gergeklestirerek metin dos-
yalarinda tutulan erisim kayitlarini veritabani
ortamina aktarmaktadir. Sekil 4.1°de programa
ait ekran goriintiisii verilmistir.

Yazilim, formlar yardimiyla tasarlanarak kul-
lanicinin komut kullanmasina gerek kalmadan
islemleri gerceklestirmesi saglanmigtir.

Web kullanim madenciligi i¢in kullanilacak
erisim kayitlarinin bulundugu klasor segildi-
ginde bu klasor igerisinde bulunan log uzantili
dosyalarin tamamu listeye eklenecektir. Kulla-
nic1 dosyalarin tamamini veya istediklerini lis-
teden datagrid nesnesine ekleyebilir.

Liste icerisinden segcilip datagride eklenen
dosylarin boyutlar1 ve icerdigi satir sayilari
yine datagrid icerisinde goriintiilenecektir.

Formun sag kisminda bulunan baslangi¢ zama-
n1 ve bitis zamani veri temizleme igleminin sii-
resini, toplam boyut datagrid icerisine eklenen
log dosyalarinin toplam boyutunu, toplam satir
sayist log dosyalarmin igerdigi toplam satir
sayisint ve dosya sayisi ise datagrid igerisine
eklenen dosya sayisint gostermektedir. Temiz
satir sayist baglangigta sifir degerini igerir ama
on islem asamasi sonrasinda elde edilen temiz
satir say1sin1 gosterecektir.

Veri temizleme islemi yapilirken ne tiir veri-
lerin temizlenecegine Sekil 4.2°de verilen ve
formun altinda bulunan temizlenecek veriler
kismindan se¢im yapilarak karar verilebilir.

Temizlenecek Yeriler

# Faobat istekler W Gamiilii Kaynaklar
# Eagsansiz Erigimler & Bilinmeyen Kullaric Bilgilen
Sekil 4.2. Temizlenecek veri tiirleri.

Robot Istekler: Erisim kayitlar1 icerisinde
kullanici erisimlerinin yam sira driimeek ya-
zilimlar tarafindan yapilan sayfa ziyaretleri de
bulunmaktadir. Bu tiir erisimlerin temizlenme-
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si i¢in kullanilir. Yapilan erigimlerin robot istek
olup olmadigina karar vermek igin Sekil 4.3’de
verilen “crawler.ini” isminde bir metin dosyasi
olusturarak anahtar kelimeler eklenmistir. Eri-
sim satirinin user-agent bilgisi bu anahtar keli-
melerden birisini igeriyorsa robot istek olarak
kabul edilmektedir.

& crawler.ini - Not Defteri

Dosya  Digen  Bigim  Gordndm  Yardim

ABACHOBOT | AnyApexBot | arachmp| B-1-
-0-T | BecomeBot | Bimbot | BTt zBOT | ho
crawler|cosmos|Dataparksearch|Dial
blpshot|iisbot | sphider|vesupeot | T
search. Kkumkie. com|Itah|Lingues|na
aiHitBot |NaverBot | setooz. com| Mete

4 b

Sekil 4.3. crawler.ini dosyast igerigi.

Gomiilii Kaynaklar: Erisim kayitlari igerisin-
de baglantili kurulan sayfayla birlikte sayfaya
ait gdmiilii kaynaklar da tutulmaktadir. Bu tiir
erisimleri temizlemek i¢in bu secenek segili
olmalidir. Bu islem gergeklestirilirken “dos-
ya_uzantileri.ini” isminde bir metin dosyasi
olusturulmus ve dikkate alimacak uzantilar bu
dosya icerisinde belirtilmistir. Istenilirse yeni
uzantilar bu dosya igerisine eklenebilir.

Basarisiz Erisimler: Erisim kayitlan igerisin-
de her bir istege ait durum kodu tutulmaktadir.
Bu durum kodu istegin basariyla gergeklesip
gerceklesmedigini tutmaktadir. Basarili erigim-
ler i¢in 200 durum kodu kullanilmakta basarisiz
erisimler i¢in hata durumuna gore kod degis-
mektedir. Eger basarisiz erigimler temizlenmek
isteniyorsa 200 durum kodu haricinde durum
koduna sahip olan erisimler temizlenecektir.

Bilinmeyen Kullanic1 Bilgileri: Erisim kayit-
lar igerisindeki user-agent bilgisi kullanilarak
ziyaret¢iye ait kullandigi tarayici ve isletim
sistemi gibi ¢esitli bilgiler elde edilebilir. Kul-
land1g1 tarayici veya isletim sistemi tespit edi-
lemeyen kullanicilarin erisimlerini temizlemek
icin kullanilir.
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4.1. Erisim Kayitlarinin Temizlenmesi ve
Veritabanina Aktarilmasi

Erisim kayitlarinin igerdigi verilerin tamami
madencilik siireci i¢in gerekli veriler degildir.
Bu nedenle, erisim kayitlari igerisindeki ge-
cerli ve gerekli olan veriler alinmali digerleri
temizlenmelidir [11].

Yazilim ile temizlenecek veriler kullanicinin
tercihine sunulmakta ve kullanicinin se¢mis
oldugu veriler temizlenmektedir.

Yazilim, kullanicinin segerek datagrid igerisine
ekledigi her bir dosyayi sirayla agip satir satir
okumaktadir. Okunan satirlar temizlenecek veri
igeriyorsa atlanarak bir sonraki satirdan devam
etmektedir. Elde kalan veriler bigimlendirile-
rek veritabanina aktarilmaktadir. Tablo 4.1°de
temiz verilerin aktarilacagi tablonun igerdigi
stitunlar ve veri tipleri verilmistir.

Stitun Ad1 Veri Tipi
no bigint
tarih datetime
saat time
url nvarchar(50)
referans nvarchar(max)
status int
bant_gens bigint
browser nvarchar(50)
platform nvarchar(50)
ipcode bigint

Tablo 4.1. log_data tablosu ve i¢erdigi siitunlar.

“log_data” tablosunun icerdigi siitunlarin tuta-
cag1 veriler asagida agiklanmustir.

no: Eklenen her bir kayit i¢in sira numarasi
vermek i¢in kullanilir ve otomatik artan 6zel-
lige sahiptir.

tarih: Erisim yapilan tarihi tutmaktadir.

saat: Erisim yapilan saati tutmaktadir.

url: Web sitesine ait erisim yapilan sayfayi tut-
maktadir.

referans: Ziyaretginin ziyaret ettigi sayfaya
hangi kaynaktan geldigini gostermektedir.

status: Yapilan erisim basarili olup olmadiga
ait durum kodu bilgisini tutmaktadir.

bant gens: Erism yapilan sayfa igin kullanilan
veri paketi boyutunu gdsterir.

browser: Ziyaretginin kullanmis oldugu tarayi-
c1 bilgisini tutmaktadir.

platform: Ziyaretginin kullanmis oldugu isle-
tim sistemi bilgisini tutar.

ipcode: Ziyaret¢inin IP adresinin sayisal kar-
silig1 tutmaktadir. Sayisal deger kullanilmasi-
nin nedeni kullanicinin iilkesini tespit ederken
kolaylik saglamasi igindir. IP adresini sayisal
degere doniistiirmek i¢in kullanilan kod blogu
Sekil 4.4’de verilmistir.

String ip adresi="193.140.80.2";
String[] ip= ip_adresi.Split(‘.’”);
Double ipcode = 16777216 * Convert.

ToDouble (ip0]) + 65536 * Convert.
ToDouble (ip[l]) + 256 * Convert.

ToDouble (ip[2]) + Convert.
ToDouble (ip[3]1);
Sekil 4.4. IP adresini sayisal deger
doniistiirmek i¢in kullanilan kod blogu.

Temizlenen veriler veritabanina aktarilmadan
once Datatable lizerinde depolanmaktadir. Tiim
dosyalarin temizlik siireci sona erdikten sonra
sqlbulkcopy yardimiyla datatable igerisindeki
veriler veritabanina aktarilmaktadir. Datatable
kullanmadan temizlik asamasinda her bir satir
veritabanina aktarilmak istendiginde veritaba-
nina temiz satir sayist kadar baglant1 kurmakta
ve performans diisiisiine neden olmaktadir. Her
iki yontem de 198738 satir igeren, 48.3MB bo-
yutunda 77 dosyalik erisim kayitlar1 iizerinde
test edilmis ve Sekil 4.5°de verilen grafik elde
edilmistir.

Grafik sonuglarma gore baglantisiz yontem
olan datatable yardimiyla veritabanina aktarim
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daha kisa siirede gergeklestigi igin bu yontem
kullanilmustir.
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Sekil 4.5. Veritabanina aktarim igin gegen siireler.

Veri temizleme sonrasi veritabanina aktarilan
kayitlardan ornek bir kesit Sekil 4.6’da veril-
misgtir.
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Sekil 4.6. Veritabanina aktarilan
kayitlardan 6rnek bir kesit.

4.2. Kullanici Tanimlama

Web kullanim madenciligi i¢in bir kullanicinin
dogrulanmasima ihtiyag yoktur. Fakat farkli
kullanicilar ayirt etmeye ihtiyag duyulur.

Kimlik dogrulama veya kullanici tarafli ¢erez-
ler olmaksizin kullanicilar: tanimlamak igin IP
adresi ile birlikte tarayici ve igletim sistemi bil-
gilerini tutan user-agent bilgisi de kullanilir.

Kullanici tanimlama islemi igin ziyaret¢inin
IP adresi, kullandig1 isletim sistemi ve tara-
yic1 bilgileri kullanilmaktadir. Bu {i¢ bilgisi
ayni olan erigimler tek bir kullanic1 olarak
tanimlanmaktadir.

2 - 4 Subat 2011 Inénii Universitesi, Malatya

Kullanici tanimlama iglemi igin veri temizleme
sonrasi elde edilen veritabani kullanilacaktir. Bu
islem programlama tarafinda gerceklestirildi-
ginde veritabanina birgok kez baglanti kurmak
gerekmektedir ve bu durum ciddi performans
diisiislerine neden olacaktir. Bu nedenle hazir-
lanan yazilim iizerinde kullanici tanimlamak
i¢in dogrudan bir se¢enck bulunmamaktadir.

Kullanici tanimlama igin veritabani {izerinde
user_create isminde bir sakli yordam tanim-
lanarak kullanici tanimlama iglemi bu yordam
yardimiyla gergeklestirilmektedir. Yordami
olusturmak i¢in kullanilan T-SQL ifadesi Sekil
4.7°de verilmistir.

CREATE PROCEDURE user create
AS
INSERT INTO user list SELECT
ipcode,browser,platform FROM
log_data GROUP BY ipcode,browser,
platform

Sekil 4.7. user_create yordamu.

“user_create” yordami log_data tablosu igeri-
sindeki kayitlar1 ipcode, browser ve platform
siitununa gore gruplandirilarak kullanicilar
bulmakta ve buldugu kullanicilar1 user list
tablosuna eklemektedir. “user list” tablosunun
icerdigi siitunlar Tablo 4.2.’de verilmistir.

Stitun Ad1 Veri Tipi
kno bigint
ip nvarchar(20)
browser nvarchar(50)
platform nvarchar(50)

Tablo 4.2. user_list tablosu ve igerdigi siitunlar.
5. Sonug

Internet kullaniminin her gegen giin artmasi
web sitelerinin artmasina ve dogal olarak da
sunucular {izerinde tutulan verilerin artmasina
neden olmaktadir. Ziyaretgilerin site {izerindeki
tiim hareketleri sunucu log dosyalarini kayde-
dilmektedir. Bu kaydedilen verilerin analiz edi-
lerek yararl bilgi haline getirilmesi web maden-
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ciligi olarak ge¢mektedir. Birgok kurum veya
kurulus sahibi oldugu siteyi sadece sekil yoniin-
den incelemekte ve ziyaretgilerin site iizerinde-
ki davraniglarint dikkate almamaktadir.

Bu caligma da, web sitesi erigsim kayitlarinin
daha kolay analiz edilmesini saglamak i¢in log
dosyalarii temizleyerek veritabanina aktaran
LOG PreProcessing isminde bir yazilim ha-
zirlanmistir. Web kullanim madenciliginin en
onemli ve uzun siliren agamasi olan 6n islem
stireci bu yazilim yardimiyla gergeklestirildik-
ten sonra standart SQL ifadeleri yardimiyla da
siteye ait istatistiki bilgiler elde edilebilir.

Yazilan program web madenciligi i¢in temel
nitelikte olup gelistirilmeye uygun olarak ha-
zirlanmigtir. Veriler temizlenerek veritabanina
aktarildig1 i¢in programa yapilacak kiigiik ek-
lemelerle tarayici dagilimi, trafik dagilimi, zi-
yaret derinligi, kullanic1 ve oturum tanimlama
gibi siteye ait istatistiki bilgiler gorsel olarak
elde edilebilir.
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